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一种基于 UCL的中文网页信息过滤方法
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　　摘　要 :　围绕如何在浩瀚的中文网页中找到用户感兴趣的内容 ,提出了基于 UCL (Uniform Content Locator)的“二

阶过滤法”.它将媒体空间中的信息用 UCL 语义格 (Semantic Cases based on UCL ,SCU)表示 ,通过语义向量空间模型

(Semantic Vector Space Model ,SVSM)对网页的语义矩阵进行分析计算 ,粗略筛选出用户感兴趣的网页 ;再借助精细语义

逐句解读其内容 ,提取用户所关注的信息.根据用户的阅读行为动态了解用户的兴趣变化 ,建立用户兴趣的本体模型 ,

并分析和定义了用户兴趣度的度量.实验验证了上述过滤方法的有效性 ,其测试结果同向量空间模型 (Vector Space

Model ,VSM)进行了比较 ,性能明显优于 VSM.
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Abstract :　The work focuses on filtering users’interested contents in Chinese web pages . Two2stage filtering method based

on UCL is presented. SCU is brought forward to express the information of Medium Space. SVSM is introduced to filtrate cursorily

web pages ,and then contents of these pages are understood by virtue of some elaborate semantic characteristics ,so the web pages

which users are interested in can be extracted. At the same time ,the users’interested changes are tracked dynamically according to

the reading actions ,and the interesting ontological profile is submitted ,then the measure of interestingness is analyzed and calculat2
ed. Laboratory simulations demonstrate the arithmetic feasibility and validity.
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1　引言

　　20世纪 90年代以来 , Internet以惊人的速度发展起来 ,它

容纳了各种类型的原始信息 ,包括文本信息、声音信息、图像

信息等等.人们每天都要获取和处理大量的信息 ,面对浩瀚如

海的信息 ,往往会导致“信息过载”和“信息迷航”.因此 ,信息

过滤 ( Information Filtering ,IF)技术得到越来越广泛的关注.

对于网页的信息过滤 ,特别是针对中文网页的文本处理 ,

许多研究者试图从分析网页的特定结构着手 ,研究网页的不

同部位标识信息的主题表达能力 ,从而提出信息过滤的各种

算法 ,如文献[1～3 ] ;文献 [ 4 ]通过研究 Semantic Web中的关

键技术 ,利用本体论建立用户语义模型并提出基于此模型的

过滤算法 ;文献[5～8 ]利用数据挖掘技术 ,采用不同的策略挖

掘用户日志得到用户访问信息 ,从而了解用户的访问模式 ,得

到用户感兴趣的话题.但是这些方法的不足之处在于 :

1.网络信息空间中的数据大多以半结构化和非结构化的

形式存在 ,对信息资源的内容缺乏形式化的语义描述.即使研

究网页不同的标识信息 ,也只能将部分的数据进行语义的扩

展.能不能将网页内容的基本特征映射到语义空间中 ,通过形

式化的语义描述将网页的内容再现 ?

2.通过本体论建立的用户语义模型虽然从语义理解的角

度诠释了用户模型 ,但是却不能动态地了解用户兴趣的变化 ,

对信息过滤的结果有着直接的影响.通过什么方式可以动态

了解用户兴趣的变化 ? 又怎样度量用户的兴趣度呢 ?

3.挖掘用户日志可以得到用户的访问信息 ,提取用户感

兴趣的话题.但是在文献中基于既往浏览内容的个性化服务

很难捕捉到新鲜的网页和用户兴趣的变化 ,同时数据挖掘的

工具和数学模型比较复杂 ,实现起来也比较困难.能不能用相
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对简单的方法通过自我学习收集和分析用户的信息需求 ,选

取用户感兴趣的内容 ?

本文围绕以上三个问题 ,运用 UCL技术实现基于个人语

义的智能信息过滤. UCL技术是解决网络信息语义理解和主

动服务的一种独特方法.文章从分析信息的媒体空间着手 ,将

网页信息映射到 UCL语义空间中 ,通过对网页进行粗略筛选

和精细的语义过滤 ,将用户感兴趣的网页直接推送给用户.同

时根据用户的阅读行为和阅读评价综合度量用户的兴趣度 ,

从而动态了解用户的兴趣变化 ,准确地刻画用户兴趣的本体

模型.最后构建了基于 UCL的个性化信息服务模型 (Personal2
izing Information Service Model ,PISM) ,实现了主动提供个性化

的信息服务.

2　语义向量空间模型

　　在向量空间模型 (Vector Space Model ,VSM)中 ,将文档看

作是由相互独立的词条组 ( T1 , T2 , ⋯, Tn)构成 ,对于每一词

条 Ti ,都根据其在文档中的重要程度赋予一定的权值ωi ,并

将 T1 , T2 , ⋯, Tn 看成一个 n 维坐标系中的坐标轴 ,ω1 ,ω2 ,

⋯,ωn为对应的坐标值.这样由 ( T1 , T2 , ⋯, Tn)分解而得到的

正交词条向量组就扩张成了一个文档向量空间 ,文档则映像

为空间中的一个点.

由于在 VSM中仅仅是将词条在坐标系中按照其对文档

的贡献程度进行一定的赋值 ,并没有考虑词条本身的语义信

息 ,以及整个信息空间的语义结构.因此我们将向量空间扩展

为语义向量空间 ,通过 UCL 对信息进行标引和分类 ,从而更

有效地表示出信息空间的语义特性 ,形成 UCL 语义空间.关

于 UCL的定义以及标引的详细过程请参见文献[9～11 ].

定义 1　信息空间中的每一条信息都包括信息的语义和

信息的载体两种特征.

定义 2　Internet上所有的电子化文档构成了信息的电子

载体集合 ,简称媒体空间 ,记为Ω.

Ω= { A , P} (1)

其中 :A = { ai | ai ∈电子信息资源集合}

P = { p ( ai) | p ( ai) ∈电子信息资源出现的概率}

定义 3　信息空间的语义结构是指可将Ω按照语义划分

成众多的、有层次结构和相互联系的子空间 ,每一个子空间都

代表了特定的语义.

设媒体空间Ω的基于某种内容属性的分类 g ,即映射 gi :

A→Ci .记 :

gi ( A) = { c| ci ∈Ci : ϖ a∈A ; yi = gi ( a) } (2)

定义 4　映射 gi 下信息集 A 的一个像 gi ( A)称为信源集

A在 gi关系下的一个内容描述.称各内容描述子空间的直积

Cw = Cw1×Cw2 ×Cw3×⋯×Cw n (3)

为基于网页的信源空间Ω的 UCL内容分类所张的网页信息

UCL分类描述空间 ,简称 UCL 语义空间[12 ] . 称有序组 ( uw1 ,

uw2 , ⋯, uw n)为信源空间Ω的基于 UCL的内容分类的一个内

容描述向量或 UCL语义向量 ,记为 Uw .即

Uw = ( uw1 , uw2 , ⋯, uw n) (4)

式中 uwi ∈Cwi , i∈N ; n是 Uw的分量数

在基于 UCL 的语义向量空间模型 ( Semantic Vector Space

Model ,SVSM)中 ,网页信息与用户 Profile均需要表示为语义矩

阵.下面我们来具体说明如何将网络信息进行 UCL映射.

定义 5　在网页信息中 ,除了描述的内容以外 ,还需要使

用其它的辅助项从不同的角度来进一步描述网页信息.将各

种辅助项归纳为一组语义功能 ,称之为语义格 ( Semantic Cas2
es) [13 ] .

我们将网页媒体空间中提取的 UCL 字段称为 UCL 语义

格 (Semantic Cases based on UCL ,SCU) .

通过对Web信息的分析 ,可以得到网页的几个很重要的媒

体特征 ,这些 UCL 字段从根

本上表示了网页的语义范畴.

表 1列出了 UCL语义格的主

要类别 ,其中的项都可以通过

对Web文档的提取而得到 ,

而其中的类别是可以扩展的.

表 1　网页 UCL语义格的主要类别

类别 (Sort) 栏目 (Column)

标题 (Title) 时间 (Time)

作者 (Author) 摘要 (Abstract)

字符数 (Number) 段落 (Paragraph)

地址 (Address) 其他 (Undefined)

　　对任一网页 D ,在经过句法和语义结构分析之后 ,其每一

关键词都有一组数值表示其在语句层次上于各类语义格的相

关概率.称此数值为“语义格加权值”.非关键词则不予考虑.

关键词的定义和提取参见文献[14 ].

假定总共有 n个语义格类型 ,那么对应于关键词 T在网

页中的第 i次出现 ,其语义格加权值即可表示为一个向量 Pi ,

即 :

Pi = (ωi1 ,ωi2 , ⋯,ωin) (5)

若关键词 T在网页中出现的频率为 k ,则有 k 个这样的

向量 ,它们可以方便地表示为 k×n的矩阵 MT ,即 :

MT =

ω11 ω12 ⋯ ω1 n

ω21 ω22 ⋯ ω2 n

… … …

ωk1 ωk2 ⋯ ωkn

(6)

其每一行对应于关键词 T在网页 D中的一次出现 ,每一列对

应于该关键词相对于某一语义格类型在网页中的分布.矩阵

MT的行向量的线性组合定义了一个新的向量 PT , PT描述关

键词 T在网页 D 中的整体语义格分布 ,称之为语义格向量

(Case Vector) .

PT = ( r1 , r2 , ⋯, rn) (7)

式中 rj =
1
k ∑

k

i =1

ωij , j∈(1 ,2 , ⋯, n)

虽然此向量描述了关键词的语义结构 ,限定了它在网页

中的语义内涵 ,但是作为对网页内容的标引还不够完整.因此

我们将语义格向量加以扩充 ,加入关键词本身的加权值ω,其

计算表达式为 :

ωi ( d) = tf i ( d) ×log
N
ni

+ 0. 01 (8)

ωi ( d)表示第 i个关键词的加权值 , tf i 对应于关键词 Ti 在网

页 D中出现的频率 , N 为所有的网页数目 , ni 为包含 Ti 的网

页数目.

现在 ,假定有 m 个关键词用于标引网页 D ,而对网页中

的每一个关键词 Ti ,有如下的向量定义 :
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Ui = (ωi , ri1 , ri2 , ⋯, rin) (9)

其中 ,ωi 为关键词 Ti本身的加权值 , rij为关键词相对于第 j个

语义格类型的语义格加权值 , i ∈(1 , 2 , ⋯, m) , j ∈(1 , 2 , ⋯,

n) .而这 m个关键词语义向量的叉积则又定义了一个 m×( n

+ 1)矩阵 M ,矩阵 M表示一文档的语义内涵 ,称为语义矩阵

(Semantic Matrix) ,即 :

M =

ω1 r11 r12 ⋯ r1 n

ω2 r21 r22 ⋯ r2 n

… … … … …

ωm rm1 rm2 ⋯ rmn

(10)

在网页信息和用户 Profile 都表示为语义矩阵后 ,就可以

通过矩阵相似值来预测网页和用户需求信息之间的相关度.

矩阵的相似程度可用向量之间的夹角余弦来度量.

定理 1　若两个语义矩阵 MD 和 MQ 中的语义向量为 UD

和 UQ ,那么向量 UD 和 UQ 的夹角越小说明向量的相似度越

高 ,此定理称为语义矩阵余弦定理.

　Sim( Q , D) = Cos( UQ , UD) = ( UQ·UD) / ( | UQ| ×| UD| ) (11)

3　用户兴趣模型

　　用户兴趣模型 (User Interesting Profile ,UIP)是指描述用户

感兴趣的信息范围的模型 ,它是个性化信息服务模型中的重

要组成部分.建立用户兴趣模型的目的就在于通过统计、分析

用户行为和用户反馈意见建立一个反映用户基本兴趣和信息

需求的信息模型 ,并将该模型用于帮助用户更好、更快地获取

新的信息.

由于Web信息的特殊性 ,在媒体空间中的任一相互联系

的概念 ,因每个人对知识的理解不同 ,对它感兴趣的程度也不

同 ,故有着不同的表现.在媒体空间分类与具体网页的映射

上 ,每个用户可能会把相同的文档赋予不同的概念.如 ,一个

用户可能认为一篇网页属于“体育”类 ,而另一个用户可能认

为这篇网页属于“新闻”类.同样 ,对于同一个概念 ,不同的用

户对其感兴趣的程度也不同.因此 ,在构建用户兴趣模型时要

进行媒体空间概念与具体网页/文档之间的映射 ,这也就是我

们所说的本体概念 ,文献 [14 ]中详细说明了媒体分类和本体

分类的概念.本文建立的用户兴趣模型是基于本体分类的兴

趣模型 ,即用户的兴趣本体模型 ( Interesting Ontological Profile ,

IOP) .

311　兴趣本体模型的构建

用户信息需求和兴趣可以用 user - profile文件来表示.用

户向系统提供了一次 user - profile文件之后 ,系统就可以及时

的把与之相关的数据送给用户 ,而无需向系统反复地提出同

样的查询.这种自动的信息流使用户可以与不断更新变化的

信息保持同步.实际上可以将 profile文件看成是一种持续执

行的查询命令[15 ] .另外 ,基于用户的兴趣是随时间而变化的

事实 ,系统需要及时修改文件以反映用户信息需求的变化.其

user - profile文件格式为 :

user {

keyword1 ,sort1 ,column1 ,threshold ;

keyword2 ,sort2 ,column2 ,threshold ;

　　　⋯⋯

keywordn ,sortn ,columnn ,threshold ;}

其中 keyword表示用户输入的关注词句即用户希望获得的信

息 ;sort表示本体分类中的类别名称 ;column表示本体分类的

子集如网站栏目分类 ;threshold表示用户对某本体分类的兴

趣度 ,即用户阈值 ,用于判断用户对某一本体分类感兴趣的程

度 ,通常在 0和 1之间 ,阈值越大说明感兴趣的程度越高.并

有以下的规则 :

规则 1　对本体分类 d与用户 u ,若用户 u对 d的感兴趣

程度μu ( d) > = useru : threshold ,则称 d是用户 u所需要的分

类.

另外 ,每个用户根据自己的需要 ,用户阈值即 threshold值

可各不相同.用户阀值是指在过滤网页时 ,对网页进行匹配计

算所得值的最低要求.它既可以由用户代理通过观察、记录、

学习用户的行为来自动地维护 ,以便适应用户不断变化的信

息需求 ,也可以由用户自己动手调整.

312　用户兴趣度的度量

在个性化信息服务中 ,用户对分类的兴趣度是反映用户

个性化信息的重要指标.兴趣度量化的主要意义在于用来对

多个分类的兴趣进行比较 ,兴趣度的计算构成了模型学习算

法中最重要的一环.它涉及到许多问题 :兴趣是如何变化的 ,

如何判断用户对一个网页是否感兴趣 ,计算兴趣度应该考虑

哪些因素 ,兴趣度如何量化等等.

用户在浏览的过程中 ,会不断地接收到有关本体分类的

新信息 ,因此用户对分类的兴趣度也会发生变化 ,其计算公式

为 :

μ′=μ+Δμ (12)

μ为用户对某本体分类原来的兴趣度 ,μ′为变化后的兴趣度 ,

Δμ为用户浏览一个新的网页之后对该网页所对应本体分类

的兴趣度的变化值 ,也可理解为用户对该网页的兴趣度.

3. 2. 1　影响Δμ的因素

本文总结归纳了两个影响用户对某一网页兴趣度变化的

重要因素 :用户行为和用户对网页的显式评价.

可以根据用户的行为来表示用户对某一网页感兴趣的程

度 ,即用户的行为体现了用户的兴趣程度[15 ] .用户的行为可

以是添加网页至兴趣库、下载网页、阅读网页、从兴趣库中删

除网页等 ,这些行为体现了用户不同的兴趣 ,所以具有不同的

意义.表 2指出了用户行为和其代表的不同意义 .

　　表 2中也指出了 ,若用户

浏览了一个网页之后 ,对该网

页进行显式的评价 :非常满

意、满意、一般、不满意等.

用户浏览一个网页 ,对该

网页对应的本体分类的兴趣

度变化有如下的计算公式 :

表 2　用户行为和用户评价

代表的不同意义

用户行为 意义 用户评价

添加兴趣 非常有兴趣 非常满意

下载网页 有很大兴趣 满意

阅读网页 有兴趣 一般

删除网页 没有兴趣 不满意

Δμ=ω1×g1 ( time , length) +ω2 ×g2 ( evaluation) (13)

在式 (13)中 , g1 , g2为两个函数 ,它们将所有的因素规格

化为一个可以比较的量.ω1 ,ω2为权重.在公式中也没有考虑
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用户兴趣随时间衰减的因素 ,只是考虑用户的兴趣在一段时

间内比较相对稳定的兴趣.

g1 ( time , length) =
activity
4. 0

10[ - lg( length) ]/ time (14)

g2 ( evaluation) =
evaluation

3. 0
(15)

式 (14)中 time为用户浏览网页的时间 ,单位为秒. length

为网页的字符数.函数 g1说明网页长度对兴趣度的影响起负

作用 ,而用户阅读网页的时间起正作用 , length被取对数说明

时间的作用比长度更强. activity是用户浏览网页行为的权值 ,

对应表 2中的行为从上到下依次取为 410、316、316、0.如果用

户的行为不是阅读网页 ,则规定式 (14)中的指数部分为 1.式

(15)中的 evaluation是用户对网页文档的反馈 ,对应表 2中的

四个等级评价 ,即 evaluation的值为 310、210、110、0 ,所以 g2的

可能取值为 110、0167、0133、0.因此由式 (13)可知 ,Δμ在[0 ,1 ]

之间.

在表 2中阅读网页即包括打开网页、浏览全文、关闭网页

等用户行为.如果用户打开网页之后 ,阅读网页的时间没超过

规定的驻留时间 ,则认为用户对此网页不感兴趣 ,即 activity =

0 ;如果用户打开网页之后 ,阅读网页的时间超过规定的驻留

时间 ,并且将该网页关闭 ,则认为用户正在阅读网页 activity =

3. 6 ;如果用户下载了很多网页 ,在一定时期内 ,并没有阅读网

页 ,则也认为用户对该网页不感兴趣 activity = 0.对驻留时间

有如下规则 :

规则 2　如果用户在阅读某一网页的过程中 ,阅读此网

页的时间小于 30秒或大于 3小时 ,则此网页被用户忽略 ,定

义为不感兴趣的网页.

31212　ω1 ,ω2的取值

ω1 ,ω2为用户行为和用户反馈这两个因素在影响兴趣度

变化量中所占的权重.它必须满足ω1 +ω2 = 1的条件.ω1 ,ω2

决定了在计算Δμ的权重体系中各个因素的重要性是不同

的.通常用户反馈最能反映用户的兴趣度 ,用户行为次之 ,因

而ω1 ,ω2的重要性从大到小依次为ω2 ,ω1 .在本文中 ,它们的

取值分别为ω1 = 014 ,ω2 = 016.

由式 (12)可得到如下规则 :

规则 3　用户对某一网页感兴趣的程度越高 ,对该网页

对应的本体分类的感兴趣程度也越高.

将上面得到的μ′值与用户阈值进行比较后即可知道哪

些本体分类是用户感兴趣的.通过上面的算法就可以得到用

户对本体分类的兴趣图谱 ,从而得到通行于各个兴趣图谱的

个人用户兴趣模型 ,在文献[10 ]中有详细的讨论.

313　用户 profile的维护

一定时期内经过用户端的信息流是一个信息集合 ,记为

Q ;在 Q中符合用户兴趣需求的子集记为 U ;其他不属于用户

兴趣范围的信息构成子集 M ;显然有 :

Q = U + M (16)

从 Q中依据表达用户需求的向量〈 p1 , p2 , ⋯, pn〉而生成

的信息集合记为 U′.用户代理通过观察、记录、分析用户对

U′的行为 ,将 U′中用户不感兴趣 (没有阅读等操作)的信息特

征从向量〈p1 , p2 , ⋯, pn〉中去除或是修改其特征值 ;同时将新

发现的用户感兴趣的信息特征加入到向量〈 p1 , p2 , ⋯, pn〉中.

从而不断动态地调整、修正用户的兴趣 profile文件 ,使其能更

准确地表达用户兴趣的变化 ,使 U′能逐渐逼近 U.

4　基于 UCL的信息过滤算法

　　在建立了基于 UCL的用户兴趣模型和标引库之后 ,用户

就可以进行按语义的查询、过滤.文中介绍的“二阶过滤法”,

首先通过粗略语义 (网站、时段、类别和栏目) ,在“全球网”

(World Wide Web)中 ,筛选出有限的网页进入用户的信息库 ,

形成“我的网”(my Web) ;其后 ,对存入 my Web的文件 ,借助

精细语义 (个人自由定义的关注词句)逐句解读 ,提取含有该

关注词的句子 ,连同适量的上下文字 ,供用户判读 ,并建立起

用户兴趣模型.

为此我们将信息过滤分为两个步骤 :

Step 1 :分析、抽取新 Web文档的特征并与标引库进行比

较 ,确定该网页的 UCL 标引向量 ,并将其映射到语义向量空

间中 ,得到用户感兴趣的类别信息并存入信息库中 ,也即粗略

过滤 ;

Step 2 :解读新网页并与用户 Profile 进行比较 ,最终确定

该新网页是否为用户所需的信息 ,并提供给用户 ,即实现了精

细过滤.

图 1示出了基于 UCL的信息过滤系统框图.在图中 Web

信息通过 UCL标引后 ,经过过滤器进入本地信息库 ,本地信

息库是用户大容量的兴趣仓储.而其中的文件管理主要是对

标引后的信息进行有组织地分类、存储管理.用户代理根据用

户兴趣模型 ,从 Web信息中截取与用户兴趣相匹配的信息 ,

经过滤器后将结果送给用户.而用户也可以通过指定关注词

句对信息进行检索.同时 ,用户要对得到的信息做出评价 ,以

便使用户兴趣模型更贴近用户的真实兴趣.这样 ,经过一定时

间的积累 ,用户智能代理就会跟踪到用户的兴趣 ,代替用户搜

寻和过滤信息并主动地显示给用户.

在过滤系统中 ,将Web页中的句子信息详细表示出来并

存于本体信息库中.将该信息与用户输入的关注词句进行全

文匹配 ,提取出含有该关注词的句子以及该句子所在文档信

息.按照一定的顺序以 HTML文档的形式提交给用户.如果提

交的结果过多 ,用户还可以对其进行加权处理 ,使大于兴趣阈

值的文档提交给用户.通过预处理 ,用户可决定是否有必要详

细地阅读此网页 ,直接排除用户的疑虑.用户也可对网页进行

评价 ,然后通过兴趣学习方法使检索到的信息更加符合用户
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的兴趣.

5　基于 UCL的个性化信息服务模型

　　个性化信息是指由人类个性对信息需求的决定关系而产

生的一系列对个体有用的信息.个性化信息服务 (Personalizing

Information Service ,PIS)的主要目的就是要为用户提供一种满

足个体信息需求的服务 ,即根据用户的要求提供信息服务 ,或

者通过对用户个性、习惯的分析而主动地向用户提供其可能

需要的信息服务.

本文构建的个性化信息服务模型如图 2所示.在模型中 ,

Web信息经过 UCL标引后 ,进入 UCL标引库分级、分类存储 ,

并进入信息过滤模块和用户兴趣模型.用户可以通过 UCL智

能代理或者自己指定的内容检索得到大量 Web信息中自己

最感兴趣的信息.用户也可以显式地对信息做出评价 ,或者通

过代理跟踪用户的阅读行为而获得隐式评价 ,从而维护用户

Profile ,使用户兴趣模型更加贴近用户的需求 ,实现主动地提

供个性化信息服务.

6　实验仿真

　　为了评价系统的性能 ,本文设计了信息过滤仿真实验 ,并

对测试的结果进行了分析.根据 CNNIC最新统计的数据 ,我

们选取了其中网民经常访问的四大中文网站 :新浪、搜狐、人

民网、新华网的 800篇文档 ,涉及 4个本体分类 (体育、财经、

教育、健康) ,每个本体分类对应 200篇文档 ,将本体分类作为

用户的需求领域 ,分别进行了测试 ,如图 3所示.

信息检索领域通常采用查准率 ( Precision)和查全率 (Re2
call)来衡量系统性能.查准率定义为过滤到的目标类的样例

集中所包含的属于过滤正确的样例所占的比例大小.查全率

定义为在一个过滤结果中所包含的过滤正确的对象数目占实

际存在的满足查询要求的对象数目的比例大小.

　　为了进行性能比较 ,选择目前运用较为广泛的 VSM模型

作为过滤对比方案.在图 3 中 ,我们将区间 [ 0 ,1 ]分成 10 等

分 ,11个边界点值作为 R ,计算每个 R下的 P ,即在 R区间范

围内最大的 P值.由图可见 ,我们分别对涉及的 4个本体分类

进行了性能对比 ,基于 UCL的信息过滤系统的性能要明显优

于 VSM模型.

7　结论及进一步工作

　　文章详细介绍了基于 UCL 的信息过滤技术 ,提出了“二

阶过滤法”和 UCL语义格的概念 ,建立了基于 UCL 的语义向

量空间模型 ,并由此构建用户的兴趣本体模型.其独特之处

为 :

1.用 UCL对网页信息进行标引 ,过滤时不再需要提取其

它的文档特征 ,大大地提高了过滤的效率.

2.采用 UCL语义格表示媒体信息 ,通过语义向量空间模

型映射网页 ,提高了系统的查准率.

3.用户的兴趣本体模型运用基于用户阈值的类别、栏目

及关注词来描述用户需求的信息 ,能够更加贴近用户的兴趣.

4.“二阶过滤法”使类别和栏目都与用户兴趣不符合的网

页不进入信息库 ,过滤掉用户不关注的信息 ,节省了用户的精

力.同时通过先后两次语义过滤能够在信息库中精确地提取

用户真正感兴趣的网页.

在未来的工作中 ,我们将集中以下几个方面进行研究 :如

何设定用户兴趣随时间的衰减指数 ;如何根据用户的行为动

态确定兴趣阈值 ,如何运用用户兴趣图谱建立主动服务机制 ,

如何分析用户行为的自相关性以及如何利用个体用户的兴趣

图谱分析网络的小世界效应 ;如何根据网络信息的行为特性

分析网络的无尺度效应和网络的动力学特性等等.
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